Polytech - Deep Learning - TP 2-3

Introduction aux réseaux de neurones
Notes additionnelles

Les batch seront stockés dans des matrices avec 1 exemple par ligne. Par exemple pour I'entrée on a une matrice X
de taille N x n, pour N exemples chacun de dimension n,. Chaque exemple x sera donc un vecteur ligne (dimension
1 X ng). On fera de méme pour les résultats intermédiaires. Ainsi, la matrice de poids W' sera par exemple de taille
np X ng. Le vecteur de bias b” sera un vecteur ligne (dimension 1 X ny,).

© designe le produit terme-a-terme sumyne(X) avec X de taille N x n, fait une somme par ligne et retourne un
vecteur colonne de taille N. repmat y jines(b) répéte le vecteur-ligne b (dimension 1 x p) N fois en ligne pour
produire une matrice de taille N x p.
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